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一、认识Deepseek



Deepseek- R1：670亿参数，推理优

化，支持FP8量化，显存占用700G+。

Deepseek- V3：6710亿参数，

MoE- 16架构，激活9专家。

Deepseek- Coder- V2：340亿参数，

代码专项模型

DeepSeekMoe模型 多模态模型优势

- DeepSeek-VL2：4.5B,多模态版本，

支持图像- 文本跨模态理解

- DeepSeek-VL2-Small: 2.8B, 支持

图像- 文本跨模态理解

- DeepSeek-VL2-Tiny:1.0B, 支持图

像- 文本跨模态理解

R1Distill系列模型

- DeepSeek-R1-Distill-Llama-70B

- DeepSeek-R1-Distill-Qwen-32B

- DeepSeek-R1-Distill-Qwen-14B

- DeepSeek-R1-Distill-Llama-8B

- DeepSeek-R1-Distill-Qwen-7B

- DeepSeek-R1-Distill-Qwen-1.5B

Deepseek系列模型



如何使用Deepseek模型能力

官方客户端/官网
https://chat.deepseek.com



三方云平台访问Deepseek接口
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二、核心技术突破



1个共享专家，256个路由专家，每个

token激活8-16个专家

动态专家路由系统通过计算专家权重，动

态选择TopN专家，加权聚合输出。

置多tokens预测（MTP）训练目标可增强

模型对未来多个tokens的预测能力，从而

提升模型在各类任务上的整体性能，并能

应用于推测解码以加速推理过程，提高生

成效率。

推测多头潜在注意力（MLA）、

DeepSeekMoE 架构以及 FP8 混合精度训

练等方法相互兼容且协同作用，能够在大

规模模型训练中实现高效训练和出色性能

表现，共同推动模型能力提升。

多tokens预测提升性能无辅助损失负载均衡策略 架构与训练方法协同有效

Deepseek的技术突破



DeepseekMoE（稀疏） VS Dence（密集）

密集模型：全连接，计算量大

稀疏模型：分区域，选择部分区域，区域内全连接，大幅优
化计算量



无辅助损失负载均衡策略



FP8混合精度训练
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三、私有化部署

Deepseek满血版



模型文件下载
魔塔社区：
https://modelscope.cn/models/unsloth/DeepSeek-R1-BF16/files

HuggingFace:
https://huggingface.co/deepseek-ai/DeepSeek-R1/tree/main



硬件选型建议



SGLang 目前支持 MLA 优化、DP 注意力机制、

FP8（W8A8）、FP8 KV 缓存和 Torch 编译，在

开源框架中实现了最先进的延迟和吞吐量性能。

值得注意的是，SGLang v0.4.1 完全支持在 
NVIDIA 和 AMD 的 GPU 上运行 DeepSeek-V3，

使其成为一种高度通用且强大的解决方案。

SGLang 还支持多节点张量并行，使您能够在多台

联网的机器上运行此模型。

多标记预测（MTP）正在开发中，其进展情况可在

优化计划中进行追踪。

SGLang（推荐）

vLLM是一个业界流行的用于LLM推理加速

的库

Support DeepSeek-V3 model with FP8 
and BF16 modes for tensor parallelism 

and pipeline parallelism.

vLLM

仅实用本机部署

不适合作为生产推理框架

ollama

推理框架配置
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四、性能调优



事实性问答参数

Temperature：0.3，Top_p：0.9，
Frequency Penalty：0.7，准确率提升

12%。

优化参数组合，提升模型在事实性问答场景

中的准确率。

事实性问答场景对模型准确性要求高，优化

参数组合效果显著。

创意生成参数

Temperature：0.8，Top_p：0.7，
Frequency Penalty：0.3，多样性指数增加

45%。

优化参数组合，提升模型在创意生成场景中

的多样性。

创意生成场景对模型多样性要求高，优化参

数组合效果显著。

代码生成参数

Temperature：0.5，Top_p：0.85，
Frequency Penalty：0.5，HumanEval

通过率+18%。

优化参数组合，提升模型在代码生成场景

中的通过率。

代码生成场景对模型生成质量要求高，优

化参数组合效果显著。

黄金参数组合



推理训练参数优化
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感谢Deepseek 让AI离我们更近


